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Comparaison de quelques méthodes de correction
de la non-réponse d’un panel

LOU RIZZO, GRAHAM KALTON et J. MICHAEL BRICK!

RESUME

Dans certaines enquétes, on peut utiliser, pour la correction de la non-réponse, de nombreuses variables auxiliaires
relatives aux répondants et aux non-répondants. On peut s’interroger sur le choix des variables auxiliaires a retenir
aux fins de cette correction et sur la facon des les utiliser. Dans la présente recherche, nous examinons diverses méthodes
de correction de la non-réponse fondées sur des modéles de régression logistique, sur des algorithmes de recherche
par catégories et sur la méthode du quotient généralisée. Ces méthodes servent a la pondération de la non-réponse
pour I’enquéte Survey of Income and Program Participation (SIPP). Les estimations issues des diverses méthodes
de correction sont comparées entre elles et également & des estimations de référence provenant d’autres sources.

MOTS CLES: Biais de non-réponse; enquétes par panel; méthode du quotient généralisée; estimations de référence.

1. INTRODUCTION

On utilise généralement la pondération, dans I’analyse
des données d’enquétes, afin de compenser les probabilités
inégales de sélection des échantillons et pour la non-réponse
de certaines unités, et de rendre les distributions de certaines
variables de I’échantillon pondéré conformes a des distri-
butions de population connues de ces variables (en
compensant ainsi les carences dans la couverture et en ame-
liorant la précision des estimations de I’enquéte) (Kish
1992). Compte tenu de ces trois objectifs, la pondération
est habituellement réalisée en trois étapes. Premiérement,
un poids de base est calculé pour chaque élément échantil-
lonné et correspond a I'inverse de la probabilité de sélection
de chacun de ces éléments. Deuxiémement, les poids de base
correspondant aux éléments répondants sont multipliés par
un poids de non-réponse afin de corriger en fonction des
non-répondants. Troisiémement, le poids ajusté est modifié
pour faire en sorte que les distributions d’échantillons
pondérés pour certaines variables soient conformes aux
informations externes portant sur ces distributions.

Le présent article traite des méthodes de pondération
qui cherchent & compenser la non-réponse des unités. Une
des méthodes généralement utilisées pour le calcul des poids
consiste & diviser ’échantillon total en une série de caté-
gories de pondération fondées sur les informations recueil-
lies tant sur les répondants que sur les non-répondants,
puis d’augmenter les poids de base des répondants appar-
tenant a4 une catégorie de pondération donnée afin de
représenter les non-répondants de cette catégorie (Oh et
Scheuren 1983; Kalton 1983). Dans beaucoup d’enquétes,
les informations disponibles sur les non-répondants, mises
4 part les unités primaires d’échantillonnage et la strate
dont elles proviennent, sont assez limitées. Dans de tels
cas, le choix des catégories de pondération possibles est
restreint et la méthode est donc relativement simple a
appliquer.

Dans certaines enquétes, toutefois, on posséde une
masse considérable d’informations sur les non-répondants.
Ces informations peuvent provenir de la base de sondage
(p. ex., échantillonnage d’employés a partir des dossiers
du personnel) ou résulter d’un appariement des éléments
échantillonnés et des données administratives. En outre,
avec les enquétes par panel et d’autres types d’enquétes
comportant plus d’une étape de collecte des données, les
réponses recueillies lors des premiéres étapes fournissent
une foule de renseignements sur les non-répondants que
I’on peut utiliser aux étapes ultérieures.

La présente étude porte principalement sur les méthodes
de correction de la non-réponse 4 utiliser lorsqu’on dispose
de renseignements détaillés sur les caractéristiques des non-
répondants. Dans une telle situation, le choix de la méthode
a retenir dépendra des variables auxiliaires utilisées et de
la fagon dont on les utilisera.

Pour les fins de notre exposé, nous appliquerons diverses
méthodes de pondération aux données d’une enquéte
particuliere intitulée ‘‘Survey of Income and Program
Participation”’ (SIPP). L’enquéte SIPP est une enquéte
par panel réalisée en continu aupres des ménages par le U.S.
Bureau of the Census. Les non-répondants d’un panel de
P’enquéte SIPP peuvent &tre répartis en deux groupes: ceux
qui ne répondent pas a la premiére vague de collecte de
données (non-répondants de la vague initiale), et ceux qui
répondent a la vague initiale, mais qui ne répondent pas
i la suivante ou aux vagues subséquentes du panel auxquels
ils sont admissibles (non-répondants du panel). Dans ce
dernier cas, la correction de la non-réponse du panel peut
s’appuyer sur une masse importante de renseignements tirés
de la vague initiale de collecte de données. Les méthodes
de correction étudiées ici portent uniquement sur les non-
répondants du panel. Ces méthodes modifient les poids des
répondants du panel (¢’est-a-dire, ceux qui fournissent des
renseignements dans toutes les vagues ot ils sont admissibles)
et permettent de corriger en fonction des non-répondants.

! Lou Rizzo, Graham Kalton et J. Michael Brick, Westat Inc., 1650 Research Blvd., Rockville, MD 20850, U.S.A.



44 Rizzo, Kalton et Brick: Comparaison de quelques méthodes de correction de la non-réponse d’un panel

Aux fins de I’enquéte SIPP, on proceéde chaque année
a des entrevues auprés d’un échantillon national de
ménages, et toutes les personnes dgées de quinze ans et plus
vivant dans ces ménages a I’époque de la vague initiale
deviennent les membres du panel qui fera 1’objet du suivi
subséquent. Jusqu’a maintenant, les panels de I’enquéte
SIPP ont eu une durée de vie de 32 mois, mais cette durée
sera portée a quatre ans avec le panel de 1996. Les membres
des panels sont interviewés tous les quatre mois. Les
données recueillies portent sur le revenu, la participation
aux programmes de soutien du revenu et d’autres facteurs
qui peuvent influer sur le revenu et la situation écono-
mique. On recueille également des données sur les enfants.
Pour de plus amples informations sur le plan de sondage
de ’enquéte SIPP, voir Nelson, McMillen et Kasprzyk
(1985) et Jabine, King et Petroni (1990).

L’étude qui fait I’objet du présent document a porté sur
le panel de I’enquéte SIPP de 1987. Les renseignements
utilisés provenaient des bases de données a grande diffu-
sion. Ce panel a débuté avec un échantillon d’environ
12,300 ménages, et le suivi comprenait en sept vagues
successives de collecte de données. Le taux de non-réponse
des ménages a la vague initiale était de 6.7% (Jabine
et coll. 1990). Les ménages qui ont répondu a la vague
initiale renfermaient 30,841 personnes, enfants compris.
De ce total, 20.8% ont omis de fournir des données pour
I’ensemble des vagues auxquelles elles étaient admissibles:
c’étaient les non-répondants du panel.

Outre le choix des variables auxiliaires et I’étude des
diverses méthodes d’utilisation de ces variables aux fins
de la correction de la non-réponse du panel, nous avons
procédé a une évaluation comparative des méthodes. Les
estimations obtenues a [’aide de diverses méthodes de
rechange ont d’abord été comparées entre elles, puis
comparées chacune a des estimations de référence. La partie
finale du présent article résume les résultats obtenus et tire
certaines conclusions sur I’efficacité des diverses méthodes
de correction examinées. Rizzon, Kalton et Brick (1994)
étudient ces questions d’une fagon plus détaillée.

2. PREDICTI:ZUR’S DE LA PROPENSION
A REPONDRE

La premiere étape de la correction de la non-réponse
du panel consiste a décider quels sont, parmi les nombreux
items de la premiére vague de collecte de données, ceux qui
devraient servir a la pondération. La présente section porte
sur ce choix. Il s’agit de déterminer les items dont les
réponses permettront de distinguer les participants en
fonction de leur propension a répondre au cours des vagues
subséquentes de I’enquéte. Little (1986) appelle cette
méthode une stratification de la propension 4 répondre;
il montre que I’important biais des estimations peut étre
réduit en multipliant le poids de base par ’inverse de la
probabilité de réponse d’un élément.

Dans ’enquéte par panel SIPP de 1987, 58 des items
de la vague initiale de collecte des données (vague 1)
pouvaient servir de variables explicatives possibles de la

non-réponse du panel. Tous les items utilisés effectivement
par le Bureau of the Census aux fins de la correction de la
non-réponse du panel de ’enquéte SIPP faisaient partie de ce
groupe de 58, a I’exception des renseignements sur la Metro-
politan Statistical Area (MSA), exclus de la base de données
a grande diffusion pour des raisons de confidentialité.

Nous avons jugé que I’analyse de régression logistique
était une méthode toute désignée pour le choix d’un modéle
de la non-réponse du panel, le rapport des répondants sur
les non-répondants du panel servant de variable dépen-
dante. Toutefois, avant d’entreprendre cette modélisation,
nous avons procédé a une présélection des variables afin
de faciliter les opérations subséquentes. D’une maniére
générale, les items retenus aux fins de I’analyse de régres-
sion logistique ont été ceux appartenant a des catégories
laissant constater entre elles une différence statistiquement
significative et atteignant au moins 4 points. Cependant,
pour toutes sortes de raisons, certains items ont également
été retenus méme s’ils ne répondaient a ces exigences. Par
exemple, la différence entre les taux de réponse des hommes
et des femmes du panel était inférieure a 2%, ce qui ne
nous a pas empéché d’utiliser le sexe dans certaines des
analyses subséquentes.

La présélection nous a permis de réduire de 58 4 31 le
nombre d’items de I’analyse de régression logistique. Voici
quels ont été les items retenus: statut d’occupation du loge-
ment, logement social, type de ménage, région de recen-
sement, scolarité du ménage, taille du ménage, revenu du
ménage, possession d’instruments financiers (obligations),
sexe, race, origine hispanique, lien de parenté avec la
personne de référence (PPR), dge, état civil, type de famille,
scolarité, état d’étudiant, état d’emploi, revenu personnel,
emplois multiples, catégorie d’emploi, bénéficiaire des
programmes Medicare, Medicaid, Women, Infants, and
Children (WIC), Aid to Families with Dependent Children
(AFDC) ou de coupons alimentaires, bénéficiaire d’un
programme d’aide général, de la Sécurité sociale ou d’un
autre programme de bien-étre, état d’ancien combattant
et nombre d’items imputés a la vague 1.

Le dernier item (nombre d’items imputés) a été retenu
pour servir d’indice de collaboration a la vague 1. D’autres
études ont en effet démontré que les personnes qui co-
opeérent moins a la vague initiale d’une enquéte par panel
ont un plus grand risque de devenir des non-répondants
lors des vagues ultérieures (voir, par exemple, Kaiton,
Lepkowski, Montanari et Maligalig 1990). Comme nous
le verrons plus loin, cet indice s’est avéré étroitement lié
a la non-réponse du panel.

2.1 Analyse de régression logistique

Puisque les 31 items retenus a I’issue de la présélection
étaient au moins en partie liés 4 la non-réponse du panel,
ils constituaient tous des variables utilisables aux fins de
la pondération visant a réduire le biais de non-réponse du
panel dans les estimations de I’enquéte. Toutefois, la pré-
sélection a été imparfaite puisqu’elle n’a pas tenu compte
des rapports existant entre les items, retenant ainsi plus de
variables qu’il n’en fallait pour la correction de la non-
réponse du panel. Par exemple, deux items qui dépendent
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Tableau 1

Estimations des parameétres du modéle
de régression logistique

Estimations
Prédicteurs des
parametres

Coordonnée a I’origine ~0.465
Age (x* = 184.9, p < .0001). ,

<16 -0.179

16-24 0.446

25-50 0.187

51-71 —0.056

> 71 0.0
Race (x> = 214.0, p < .0001).

Blanche -0.351

Noire 0.255

Autre 0.0
PPR (x* = 69.0, p < .0001).

Membre de la famille —0.251

Non-membre de la famille 0.0
Région de recensement (X2 = 327.3, p < .0001).

Nouvelle-Angleterre 0.009

Cote Atlantique moyenne 0.167

Céote Atlantique sud 0.027

Centre sud-est —-0.231

Centre nord —0.396

Rocheuses/Centre sud-ouest 0.425

Pacifique 0.0
Statut d’occupation du logement (x2 = 207.2, p < .0001).

Propriétaire -0.154

Locataire 0.331

Autre 0.0
Ttems imputés (x> = 434.2, p < .0001).

0 -0.626

i -0.244

243 0.296

>3 0.0
Instruments financiers (obligations) (X2 = 97.1, p < .0001).

Pas d’obligations 0.168

Un certain nombre d’obligations 0.0
Etat d’emploi (x> = 33.4, p < .0001).

Non-chdmeur -0.179

Choémeur 0.0
Coupons alimentaires (X2 = 39.3, p < .0001).

Non-bénéficiaire -0.191

Bénéficiaire 0.0
Catégorie d’emploi (x> = 31.4, p < .0001).

Affaires 0.100

Autre 0.103

Fonctionnaire 0.0
Scolarité (x% = 12.8, p = .0003).

Dixiéme ou onziéme année —0.075

Autre 0.0
Revenu du ménage (X2 = 14.9, p = .0006).

Moins de $1,200/mois 0.117

$1,200 a $8,000/mois —0.088

Plus de $8,000/mois 0.0
Sexe (x% = 10.3, p = .0013).

Homme 0.047

Femme 0.0
Rapport PPR/ < 16 ans (x2 = 10.1, p = .0015).

Membre de la famille, enfant 0.096

Autre 0.0
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trés étroitement de la propension a répondre risquent
également d’étre étroitement liés 'un 4 ’autre de telle sorte
qu’un seul des deux pourrait suffire a la pondération. En
conséquence, I’étape suivante de la sélection des prédicteurs
de la non-réponse du panel a consisté & examiner quelles
étaient les combinaisons d’items qui permettaient le mieux
de prévoir la propension a répondre du panel.

Nous avons utilisé une méthode de régression logistique
pour examiner les rapports conjoints de plusieurs items
avec la propension a répondre du panel. Les modeles de
régression ont été ajustés en utilisant les poids de la premiére
vague qui tenaient compte des probabilités de sélection
inégales et de la non-réponse a la premiére vague. Apres
avoir examiné un certain nombre de modeles possibles,
nous avons retenu un modele comportant 13 variables
d’effet majeur et un terme d’interaction, et offrant une
représentation raisonnablement adéquate des données.

Nous présentons au tableau 1 les estimations des para-
métres pour chaque niveau de chaque prédicteur de ce
modele, chacune accompagnée de la valeur correspondante
de la statistique de Wald (x?). La valeur du parametre du
dernier niveau de chaque prédicteur (niveau repere) est
fixée 4 zéro. Les estimations des parameétres des autres
niveaux de chaque prédicteur représentent les différences
dans la propension a répondre & partir du niveau repére.
Comme on le constate 2 la lecture des statistiques de Wald,
les prédicteurs jouent tous un réle hautement significatif
dans le modéle.

Ce modele présente la particularité de ne contenir qu’un
seul terme d’interaction, soit le rapport «lien de parenté
avec la personne de référence/personne de moins de
16 ans». Toutes les autres interactions examinées présen-
taient des valeurs de x? plus petites que cette derniére.
Méme le rapport «PPR/ < 16 ans» avait une efficacité
prédictive relativement faible. En fait, cette interaction
ainsi que les trois derniers prédicteurs du tableau 1
(scolarité, revenu du ménage et sexe) ont été exclus de la
plupart des opérations de pondération abordées plus loin
i cause de leur puissance prédictive limitée de la propension
a répondre du panel. Les méthodes de correction sont
principalement fondées sur un modele d’effets majeurs
réduits comprenant les 10 premiéres variables prédictives
énumeérées au tableau 1.

3. AUTRES METHODES DE CORRECTION
DES POIDS

La méthode utilisée dans le cadre de ’enquéte SIPP
pour corriger la pondération de la non-réponse du panel
est décrite par Chapman, Bailey et Kasprzyk (1986). II
s’agit essentiellement de former des cellules de correction
de la non-réponse, puis de corriger les poids en utilisant
I’inverse des taux de réponse de chacune des cellules. Les
cellules sont formeées par classification croisée des réponses
tirées d’une série de variables de la vague 1 que ’on juge
liées a la réponse du panel. Les petites cellules sont com-
binées de maniére que la taille de I’échantillon obtenu dans
chaque groupe de cellules soit de 30 ou plus. La réciproque
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du taux de réponse observé (pondéré) dans chaque groupe
de cellules correspond a la correction de la non-réponse
du panel pour ce groupe. La correction de la non-réponse
du panel est ensuite multipliée par le poids de la vague 1
afin de créer le poids corrigé de la non-réponse. Le poids
de la vague 1 comprend une correction pour la non-
réponse de la vague 1, mais il ne comprend pas celle de
stratification a posteriori pour cette vague.

Dans la présente section, nous examinons diverses
méthodes de correction des poids de non-réponse du panel.
Ces méthodes peuvent €tre réparties en trois groupes:

® Méthodes de régression logistique;
® Méthodes CHAID;
* Méthodes du quotient généralisées.

Nous abordons ci-aprés chacune de ces méthodes. Nous
décrivons en détail les procédures d’élaboration de correc-
tion des poids et les propriétés statistiques importantes des
corrections.

3.1 Corrections fondées sur les modéles logistiques

La premiére série de corrections de la pondération que
nous examinons s’inspire directement du mode¢le de régres-
sion logistique décrit dans la section précédente. Cette
correction de la pondération de la non-réponse du panel,
appelé «correction logistique des taux de réponse prévus»,
a été calculée en utilisant I’inverse des taux de réponses
prévus du modele de régression logistique des effets
majeurs réduits pour chacune des cellules de la classification
croisée des 10 variables prédictives de ce modéle.

Comme les parameétres utilisés pour le calcul des taux
de réponse prévus sont estimés avec un modele des effets
majeurs & partir des réponses marginales pour les variables,
la petite taille des cellules de la classification croisée de
toutes les variables ne pose pas de difficultés. Toutefois,
cet avantage est obtenu au prix d’une dépendance compléte
vis-a-vis de la validité du modeéle des effets majeurs; autre-
ment dit, nous devons présumer qu’il n’existe pas, entre les
variables, d’interaction dont nous devrions tenir compte.

Un des moyens de réduire notre dépendance vis-a-vis
du modele des effets majeurs consiste a fonder les correc-
tions sur les taux de réponse observés dans les cellules dont
les échantillons sont suffisamment grands pour assurer la
stabilité des taux de réponse, et de fonder les corrections
sur les taux de réponse prévus dans les autres cellules. La
deuxieme méthode de correction fondée sur la régression
logistique utilise cette stratégie mixte. Dans les cellules qui
contiennent 25 personnes échantillonnées ou plus, la
correction de la non-réponse correspond a ’inverse du
taux de réponse observé dans la cellule. Dans les cellules
qui contiennent moins de 25 personnes échantillonnées,
la correction de la non-réponse correspond a I’inverse du
taux de réponse prévu pour chaque cellule. On donne a
cette méthode le nom de «correction logistique des taux
de réponse mixtes».

Une troisieme méthode de correction du poids de non-
réponse fondée sur les modeles logistiques rappelle les
opérations utilisées dans le cadre de I’enquéte SIPP. Les
cellules initiales ont été définies par classification croisée

des 10 variables indépendantes utilisées dans la régression
logistique. Les cellules ont ensuite été groupées jusqu’a ce
que la taille de I’échantillon de chaque cellule dépasse 30,
puis I’inverse du taux de réponse observé i Pintérieur de
chaque groupe de cellules est devenu la correction de la
non-réponse. On a pris soin de grouper les cellules qui
présentaient des taux de réponses prévus comparables.
On a donné a cette méthode de correction du poids de
non-réponse le nom de «correction logistique en cellules
groupées». Méme si cette méthode ressemble i celle utilisée
pour la correction de la non-réponse du panel dans le cadre
de ’enquéte SIPP, il existe certaines différences dans les
variables utilisées pour définir les cellules et dans les
méthodes utilisées pour combiner les petites cellules.
Pour ces trois méthodes de correction du poids fondées
sur le mod¢le de régression logistique, les taux de réponse
observés et prévus ont été calculés a partir de dénombre-
ments pondérés du nombre de cas, (au lieu d’utiliser des
nombres non pondérés), en utilisant les poids corrigés de la
non-réponse de la vague 1. En pratique toutefois, les correc-
tions pondérés et non pondérés étaient presque identiques.

3.1.1 Corrections fondées sur les modéles CHAID

La deuxiéme catégorie de méthodes de correction du
poids de non-réponse du panel est fondée sur ’utilisation
de’algorithme de recherche par catégories CHAID pour
la répartition de ’ensemble de données en cellules de
correction. Il s’agit d’une maniére générale d’assimiler des
cellules de correction a des combinaisons de réponses aux
variables prédictives qui présentent le plus grand pouvoir
discriminatif en ce qui a trait aux taux de réponse du panel,
a condition cependant que chaque cellule contienne un
échantillon minimal de 25 personnes. La correction de la
non-réponse du panel correspond a ’inverse du taux de
réponse observé dans chaque cellule.

L’algorithme CHAID produit des cellules en séparant
progressivement les séries de données en une structure
arborescente. La séparation pour chaque nouvelle branche
est effectuée en choisissant la variable qui maximise un
critere x2. Lorsque la séparation porte sur une variable
polychotomique, elle risque d’intéresser plusieurs branches.
Les tests de x? sont modifiés en utilisant des corrections
de type Bonferroni afin d’éviter que les variables ne soient
choisies simplement parce qu’elles englobent un plus grand
nombre de catégories. Le modéle CHAID est une version
parmi d’autres du détecteur automatique d’interactions
(DAI) mis au point pour les variables catégoriques. Kass
(1980) expose la théorie qui sous-tend la technique CHAID.
Lepkowski, Kalton et Kasprzyk (1989) et Kalton, Lepkowski
et Lin (1985) ont utilisé une autre version de cette méthode
pour la modélisation de la non-réponse dans les enquétes
SIPP.

En ce qui concerne I’analyse présente, nous avons exa-
miné deux modéles CHAID incluant des séries différentes
de variables prédictives. Le premier mod¢le comprenait
les sept prédicteurs les plus importants du modéle de
régression logistique (age, lien de parenté avec la personne
de référence, race du chef du ménage, statut d’occupation
du logement, région du recensement, items imputés et
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possession d’instruments financiers) en plus du sexe. Ce
modele a donné 99 cellules de correction de la non-réponse.
La correction de la non-réponse fondé sur ce mod¢le a regu
le nom de CHAID 1. Le deuxieéme modéle CHAID com-
prenait les 13 variables de prévision du modele de régression
logistique énumérées au tableau 1. Ce modele a donné
142 cellules de correction de la non-réponse. La correc-
tion de la non-réponse pour ce modele a recu le nom de
CHAID 2.

3.1.2 Corrections fondées sur la méthode du quotient
généralisée

La troisiéme catégorie de méthodes de correction du
poids de non-réponse du panel est fondée sur la méthode
du quotient généralisée. A la différence des autres caté-
gories de méthodes, I’élaboration des cellules de correction
de la non-réponse n’a pas été fondée sur la classification
croisée des variables prédictives. Nous avons plutdt utilisé
la méthode du quotient pour forcer I’égalité entre les
distributions marginales des répondants du panel pour
chacune des variables prédictives (calculées a ’aide des
poids corrigés) et les distributions correspondantes des
répondants et des non-répondants combinées (calculées a
I’aide des poids originaux de la vague 1). Kalton et Kasprzyk
(1986) donnent a cette méthode le nom de «méthodes du
quotient fondée sur I’échantillon». Nous avons utilisé les
10 variables prédictives du modeéle de régression logistique
réduit pour définir les distributions marginales. Ainsi, le
probléme de correction comportait 10 dimensions: une
pour chaque variable de prévision.

La méthode du quotient exige une modification des
poids originaux pour satisfaire a certaines contraintes
marginales tout en minimisant la distance qui sépare les
poids originaux des poids ajustés. Deville et Sdrndal (1992)
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décrivent certaines fonctions de distance auxquelles on
peut recourir et obtiennent les méthodes de correction
correspondantes. L’algorithme de la méthode du quotient
de Deming et Stephan (1942), qui utilise implicitement
une fonction de distance conduisant & une solution
multiplicative, constitue une des formes de correction
fondée sur la méthode du quotient généralisée.

Nous avons utilisé le logiciel CALMAR décrit par
Deville, Sidrndal et Sautory (1993) pour calculer les correc-
tions. Trois fonctions de distance différentes ont été exa-
minées: la méthode multiplicative, la méthode linéaire et
la méthode multiplicative tronquée. Les corrections
correspondant a chacune des trois fonctions de distance
se sont avérées presque identiques. Ce résultat empirique
est conforme aux résultats obtenus par Deville et Sdrndal
(1992) qui montrent que les estimateurs qui utilisent des
poids générés avec des fonctions de distance différentes
sont asymptotiquement équivalents si les fonctions de
distance répondent a certaines conditions de lissage. Les
trois fonctions de distance utilisées dans la présente
recherche répondent a ces conditions. Comme les correc-
tions avec chacune des trois méthodes étaient presque iden-
tiques, la méthode multiplicative a seule été retenue aux
fins des évaluations ultérieures. Nous donnons a cette
méthode le nom de correction par la méthode du quotient.

3.1.3 Distributions des corrections de la non-réponse

Les corrections correspondant a chacune des six
méthodes décrites plus haut ont été calculées pour les
données de I’enquéte SIPP de 1987. Nous présentons au
tableau 2 les distributions des corrections du poids de non-
réponse ainsi obtenues. Seules les corrections y sont indi-
quées; il n’est pas question des poids tirés de ces correc-
tions ni des poids de la vague 1. Le tableau 2 est divisé en

Tableau 2
Distribution des parameétres d’ajustement du poids de non-réponse du panel
Moyenne Minimum Médiane Maximum 1+ cv?
Correction logistique
Taux dé réponse prévus 1.26 1.04 1.20 4.28 1.02
Taux de réponse mixtes 1.26 1.00 1.20 4.28 1.03
Cellules groupées 1.26 1.00 1.20 3.43 1.02
CHAID 1 1.26 1.02 1.22 3.49 1.03
CHAID 2 1.26 1.01 1.19 13.93 1.04
Méthode du quotient 1.26 0.91 1.23 2.51 1.02
Corrélations
Correction logistique
Meéthode
Taux de Taux de CHAID 1 CHAID 2 dll
réponse réponse Cellules quotient
prévus mixtes groupees
Correction logistique
Taux de réponse prévus 1.00 0.96 0.73 0.73 0.63 0.95
Taux de réponse mixtes 1.00 0.73 0.72 0.63 0.90
Cellules groupées 1.00 0.69 0.58 0.75
CHAID 1 1.00 0.81 0.73
CHAID 2 1.00 0.63
1.00

Méthode du quotient
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deux portions: la portion supérieure donne la moyenne,
la médiane et les valeurs extrémes de chaque distribution
de corrections, ainsi que la valeur (1 + CV?), ou CV
désigne le coefficient de variation de chaque correction.
Lavaleur (1 + CV?) est un indicateur de I’augmentation
de la variance des estimations introduites par I’utilisation
de facteurs variables de la correction du poids de non-
réponse (voir Kish 1992). La seconde portion du tableau
donne les corrélations qui existent entre les diverses formes
de correction étudiées.

Puisque le taux de réponse global pondéré du panel est
de 0.794, 1a correction moyenne globale de la non-réponse
serait de 1/(0.794) = 1.26 si la mé&me correction était uti-
lisée pour toutes les personnes. Les corrections de pondé-
ration moyennes pour les trois méthodes de correction de
la pondération qui utilisent I’inverse des taux de réponse
des cellules (méthode de correction logistique en cellules
groupées, CHAID 1 et CHAID 2) sont nécessairement
égales a la correction globale de 1a non-réponse de 1.26.
Les corrections de pondération moyennes des autres
méthodes ne difféerent que de fagon minime de la correction
moyenne globale du poids de non-réponse.

Pour les six méthodes, les distributions présentent une
asymétrie positive, quelques cas présentant des poids
importants. Par leur nature méme, les méthodes fondées
sur la régression logistique et les modeles CHAID ne
peuvent avoir de corrections inférieures a 1.00, contrai-
rement a ce qui se passe dans le cas de 1’algorithme de la
méthode du quotient. Les poids médians sont comparables
pour toutes les méthodes, mais les poids maximums ne le
sont pas. La méthode CHAID 2 présente une cellule avec
un taux de réponse de seulement 7%, ce qui donne le poids
maximal le plus élevé, soit 13.93. Le poids maximal le
moins élevé (2.51) s’observe avec la méthode du quotient.

Les valeurs de (1 + CV?) sont assez uniformes d’une
méthode de correction a I’autre. La méthode CHAID 2
présente la valeur de (1 + CV?) la plus grande, surtout
par suite de la présence d’un plus grand nombre de valeurs
aberrantes (comme le maximum de 13.93). Toutefois,
méme pour cette méthode, I’augmentation approximative
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de la variance des estimations de I’enquéte n’est que de
4% . La correction par la méthode du quotient présente la
plus petite augmentation de variance (2%), mais cette
augmentation n’est pas trés différente de celles observées
avec les autres méthodes.

Les corrélations par paires entre les six séries de poids
varient de 0.58 3 0.96. On constate comme prévu une cor-
rélation trés forte entre les poids du modéle de correction
logistique des taux de réponse prévus et du modéle de
correction logistique des taux de réponse mixtes. Compte
tenu de la similitude entre la méthode de régression logis-
tique des effets majeurs prévus et de la méthode du
quotient, il n’est pas surprenant d’observer une trés grande
corrélation entre les poids obtenus avec ces deux méthodes.
La corrélation relativement grande observée entre les poids
de la méthode du quotient et ceux de la méthode CHAID 1
et de la méthode de correction logistique en cellules
groupées confirme 1’absence de termes d’interaction
importants constatée antéricurement. Les poids de la
méthode CHAID 2 présentent les corrélations les plus
faibles avec ceux des autres méthodes, sauf avec ceux de
la méthode CHAID 1. Ce résultat est probablement di a
la grande variabilité des poids de la méthode CHAID 2 qui
découle d’un nombre élevé de cellules de correction (142).

3.2 Poids finals du panel

Les poids de non-réponse du panel examinés dans la
section précédente découlent des corrections apportées aux
poids de la vague 1 afin de compenser la non-réponse du
panel. Les poids finals qui peuvent servir dans 1’analyse
des données de I’enquéte par panel SIPP s’obtiennent en
multipliant les poids de non-réponse du panel par les poids
de la vague 1, puis en procédant a une stratification
a posteriori pour faire en sorte que les totaux pondérés de
I’échantillon soient conformes a ceux tirés principalement
de I’étude de la population actuelle (Current Population
Survey ou CPS). Nous avons effectué cette opération pour
chacune des six méthodes de correction du poids de non-
réponse du panel décrites plus haut.

Tableau 3
Corrélations entre les poids issus de la stratification a posteriori et mesures de I’augmentation de la variance

Correction logistique

Panel Méthode
SIPP T'alux de T,aux de Cellules CHAID1 CHAID2 du
réponse  réponse . quotient
prévus mixtes ~ 8roupees
Panel SIPP 1.00 0.75 0.74 0.75 0.71 0.68 0.77
Correction logistique
taux de réponse prévus 1.00 0.99 0.91 0.90 0.86 0.98
taux de réponse mixtes 1.00 0.91 0.90 0.86 0.97
cellules groupées 1.00 0.89 0.85 0.93
CHAID 1 1.00 0.94 0.91
CHAID 2 1.00 0.87
Méthode du quotient 1.00
1 + CVv? 1.08 1.09 1.09 1.08 1.09 1.10 1.08




Techniques d’enquéte, juin 1996

La méthode de stratification a posteriori retenue était
équivalente 4 celle utilisée dans le cadre de I’enquéte SIPP,
sauf que dans ce dernier cas, la stratification s’effectue par
groupes de renouvellement (dans le cas des méthodes de
pondération de rechange, la stratification a posteriori
s’effectue sur I’ensemble des groupes de renouvellement
combinés). Cette différence ne devrait pas avoir un effet
appréciable. Aprés la stratification a posteriori, les six
séries de poids finals et les poids du panel de ’enquéte
SIPP s’additionnent pour donner les méme totaux de
controle.

Pour comparer les poids finals obtenus a 1’aide des
six méthodes de correction, d’abord entre eux puis aux
poids de I’enquéte par panel SIPP, nous avons calculé les
corrélations entre les poids ainsi que la mesure de la varia-
bilité utilisée antérieurement, (1 + CV?). Les résultats
sont présentés au tableau 3. Les estimations de la variabi-
lité due a la pondération (1 4+ CV?) laissent constater
des augmentations semblables oscillant entre 8% et 10%
pour les variances des estimations de ’enquéte de chacune
des méthodes de pondération. Celles établies entre les
séries de poids finals de I’enquéte par panel sont toutes
égales ou supérieures 4 0.85. Si on compare ces corréla-
tions a celles présentées au tableau 2, il parait évident que
les corrélations entre les poids finals sont sensiblement plus
élevées que celles établies entre les poids de non-réponse
du panel. Les corrélations entre le poids de I’enquéte par
panel SIPP et les poids finals des méthodes de rechange
sont régulierement inférieures a toutes les autres, ce qui
s’explique probablement du fait que les variables utilisées
aux fins des corrections du poids de non-réponse pour le
premier différaient de ceux utilisés pour les seconds. Les
variables utilisées dans les méthodes de rechange et qui
n’étaient pas utilisées dans la pondération de 1’enquéte par
panel SIPP étaient I’age, le lien de parenté avec la personne
de référence, le nombre d’items imputés, la catégorie
d’emploi et I’admissibilité au programme de coupons ali-
mentaires. La taille du ménage était la seule variable autre
que les renseignements sur la MSA (exclus pour des raisons
de confidentialité) prise en compte dans les poids de
I’enquéte par panel SIPP et ignorée dans les méthodes de
rechange parce que son lien avec les taux de réponse n’avait
pas été jugé significatif.

4. COMPARAISON DES ESTIMATIONS
OBTENUES A L’AIDE DES
DIVERSES METHODES DE PONDERATION

Dans la section précédente, nous avons décrit I’élabo-
ration des séries de poids de rechange qui peuvent étre uti-
lisées pour ’analyse des données de I’enquéte par panel
SIPP. Toutes les méthodes de pondération de rechange
examinées incorporent des corrections pour tenir compte
des probabilités de sélection inégales, de la non-réponse
de la vague initiale, de la non-réponse du panel et de la stra-
tification a posteriori dans les totaux de contrdle externes.
Dans la présente section, nous comparons les estimations
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obtenues a I’aide des méthodes de pondération de rechange,
d’abord ’une a I’autre puis aux estimations correspon-
dantes obtenues avec les poids de ’enquéte SIPP. En
outre, le cas échéant, les diverses estimations de I’enquéte
sont également comparées aux estimations externes pro-
venant d’autres sources. Certaines des estimations externes
sont des estimations de référence obtenues a partir des
données administratives de I’Etude de la population
actuelle. D’autres estimations externes proviennent de la
vague 1 de ’enquéte par panel SIPP de 1989. Les données
recueillies a la vague 7 de Penquéte par panel SIPP de 1987
portent sur la méme période que celles recueillies a la
vague 1 de ’enquéte SIPP de 1989, ce qui signifie que les
estimations provenant de ces deux sources de données
devraient étre comparables.

Pour faire les comparaisons avec les estimations de réfé-
rence, il convient de reconnaitre que toute différence
relevée peut étre due a une variété de facteurs parmi
lesquels la non-réponse du panel ne constitue qu’une
possibilité. Par exemple, les erreurs de réponses et les
différences entre les définitions peuvent expliquer les
différences observées entre les estimations de I’enquéte
SIPP et les estimations de référence. Il convient donc
d’user de prudence lors des comparaisons avec les estima-
tions de référence. Comme les estimations de ’enquéte par
panel SIPP de 1989 sont fondées sur les données de la
vague 1, elles sont 4 1’abri du probléme de la non-réponse
du panel. Ainsi, les différences observées entre les estima-
tions obtenues a partir des enquétes par panel SIPP de
1987 et de 1989 sont peut-étre celles qui risquent le plus
d’8tre causées par P’incapacité des corrections du poids de
non-réponse du panel 4 compenser entiérement le biais de
non-réponse du panel. Toutefois, méme dans ce cas,
d’autres explications possibles telles que le conditionne-
ment du panel pourraient contribuer aux différences
observées (méme si Pennell et Lepkowski (1992) montrent
que le conditionnement du panel ne constitu¢ pas un
facteur important dans la plupart des estimations des
enquétes SIPP).

Nous présentons au tableau 4 une gamme d’estimations
tirées des données d’enquétes par panel SIPP de 1987 qui
utilisent les poids de ’enquéte SIPP ainsi que ceux obtenus
a I’aide des six méthodes de pondération de rechange, ainsi
que les estimations de référence correspondantes et les esti-
mations tirées de ’enquéte par panel SIPP de 1989, lors-
qu’elles étaient disponibles. Les estimations sont données
en pourcentages, sauf dans le cas des estimations du nombre
moyen de mois sans assurance-maladie, du revenu médian
des ménages et des salaires annuels. Les estimations portent
sur la population totale, sauf dans le cas des estimations de
la situation d’emploi (pourcentage des personnes occupées,
des chdmeurs et des inactifs), qui correspondent a des sujets
agés de plus de 15 ans, et dans le cas des salaires annuels,
qui correspondent a des personnes agées de plus de 14 ans.
Les estimations correspondent a trois périodes différentes:
juin 1987, janvier 1989 et ’année civile 1987. Par exemple,
les trois premiéres estimations du tableau 4 sont les
pourcentages estimés de personnes participant au pro-
gramme AFDC (Aid to Families with Dependent Children)
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Tableau 4

Estimations pour la population totale des données de I’enquéte par panel SIPP de 1987 avec les méthodes
de pondération de rechange, et estimations provenant d’autres sources

Correction logistique
Panel Meéthode | Panel Réfé-
SIPP T? ux de T:a ux de Cellules CHAID 1 CHAID 2 d‘.l SIPP rence
réponse réponse . quotient 1989
prévus  mixtes STOUPSeS
AFDC - Juin 1987 3.73 3.70 3.74 3.72 3.7 3.60 3.69 4.28!
AFDC - Janvier 1989 3.10 3.12 3.14 3.12 3.14 3.02 3.10 3.56  4.242
AFDC - Année 1987 4.85 4.78 4.82 4.81 4.80 4.69 4.78
Coupons alimentaires - Juin 1987 7.43 7.26 7.30 7.34 7.38 7.20 7.21 7.353
Coupons alimentaires — Janvier 1989  6.71 6.63 6.67 6.64 6.70 6.59 6.58 6.30 7.29*
Coupons alimentaires - Année 1987  10.30 10.11 10.16 10.18 10.24 10.05 10.06
Medicaid - Janvier 1989 6.77 6.78 6.81 6.75 6.81 6.68 6.76 6.97
Medicaid - Année 1987 9.21 9.21 9.24 9.21 9.25 9.09 9.21
SSI - Juin 1987 1.68 1.70 1.69 1.67 1.69 1.65 1.69 1.683
SSI - Janvier 1989 1.65 1.67 1.66 1.64 1.66 1.61 1.66 1.65 1.743
SSI - Année 1987 1.80 1.82 1.82 1.80 1.82 1.78 1.82
Sécurité sociale - Janvier 1989 14.92 14.87 14.87 14.89 14.88 14.89 14.85 15.14
Taux de pauvreté - Juin 1987 10.88 10.75 10.79 10.76 10.79 10.69 10.74
Taux de pauvreté — Janvier 1989 12.91 12.98 13.02 12.97 12.99 12.91 12.93 14.46
Sous le seuil de pauvreté 1987/1988 2.25 2.31 2.32 2.30 2.29 2.32 2.31
Au-dessus du seuil de pauvreté
1987/1988 2.69 2.63 2.64 2.60 2.62 2.63 2.63
Nombre moyen de mois sans
assurance-maladie - 1987 1.66 1.69 1.70 1.67 1.67 1.69 1.69
Revenu médian du ménage -
Janvier 1989 2,601 2,600 2,597 2,607 2,607 2,607 2,602 2,550
Salaires annuels 1987
(billions $) 1.93 1.94 1.93 1.94 1.94 1.94 1.94 2.224
Employés - Janvier 1989 62.74  62.36 62.34 62.43 62.42 62.52 62.42 61.60
Chdmeurs - Janvier 1989 3.57 3.64 3.63 3.60 3.58 3.60 3.63 4.52
Inactifs ~ Janvier 1989 33.69 34.01 34.03 33.96 34.01 33.88 33.95 33.88
Mariés en 1987 1.39 1.41 1.40 1.39 1.39 1.39 1.41 1.86°
Divorcés en 1987 0.51 0.50 0.50 0.49 0.50 0.51 0.49 0.908
Changement d’adresse en 1987 12.88 13.32 13.32 13.19 13.36 13.37 13.33 17.99°

1 Social Security Bulletin, Volume 52, N° 3.

2 Social Security Bulletin, Volume 51, N° 7.

3 USDA Food and Nutrition Service, données inédites.

4 U.S. Bureau of the Census, Current Population Reports, Consumer Income, P-60, N° 174,

5 National Center for Health Statistics: Vital Statistics of the U.S., 1987, Volume III, Marriage and Divorce, DHHS Pub. N° (PHS) 91-1103.
U.S. Bureau of the Census, Current Population Reports, Population Characteristics, P-20, N° 473.
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Tableau 5
Différences normalisées entre les estimations de ’enquéte par panel SIPP de 1987 et les estimations repéres

Estimations  Panel
reperes SIPP

Correction logistique
Méthode

Taux de Taux de CHAID 1 CHAID 2 du
réponse réponse Cellules

quotient

prévus  mixtes groupees

Estimations, Panel SIPP 1989

AFDC 3.56 —1.58 —1.52 —1.43 —-1.52 —1.44 —1.84 -1.57
Coupons alimentaires 6.30 1.02 0.82 0.92 0.86 1.01 0.73 0.69
Medicaid 6.97 -0.50 -0.47 —-0.40 —0.53 -0.39 -0.70 -0.51
SSI 1.65 0.05 0.11 0.08 -0.03 0.07 -0.15 0.09
Sécurité sociale 15.14 —-0.38 —-0.46 —-0.46 —0.42 —-0.44 —-0.42 -0.50
Taux de pauvreté 14.46 -2.77 —2.64 —2.57 -2.67 —2.63 —2.78 —2.74
Revenu médian 2,550 2.05 2.01 1.89 2.30 2.30 2.29 2.09
Employés 61.60 2.42 1.60 1.56 1.76 1.72 1.95 1.73
Chomeurs 4,52 —4.93 -4.59 -4.59 —-4.76 —4.90 -4.78 —4.60
Inactifs 33.88 —-0.42 0.28 0.32 0.18 0.28 -0.01 0.15
Autres estimations repéres

AFDC - Juin 1987 4.28 —2.55 —2.66 —2.49 -2.59 —2.65 -3.14 -2.71
AFDC - Janvier 1989 4.24 -571 —5.62 —-5.49 —5.63 —5.51 —6.10 -5.70
Coupons alimentaires - Juin 1987 7.35 0.27 —0.31 —-0.16 -0.04 0.11 —0.50 —0.48
Coupons alimentaires - Janvier 1989 7.29 —-2.04 -2.32 —-2.17 —2.26 —-2.06 —-2.44 -2.50
SSI - Juin 1987 1.68 0.00 0.13 0.08 -0.03 0.08 -0.20 0.11
SSI - Janvier 1989 1.74 -0.57 —0.48 —0.53 —0.67 -0.54 -0.84 -0.50
Salaires annuels 1987 2.22 —-16.12 —1594 -16.38 —15.66 —15.61 —15.60 —15.78
Mariés en 1987 1.86 -5.11 —-4.93 —4.98 -5.11 -5.10 -5.07 —4.95
Divorcés en 1987 0.90 -17.15 -17.37 —17.36 —7.40 —-7.32 -17.20 —7.40
Changement d’adresse en 1987 17.99 —11.49 -10.50 -10.51 —10.80 —-10.42 -10.40 —10.49

en juin 1987, en janvier 1989 et n’importe quand pendant
I’année civile 1987. On ne dispose d’une estimation compa-
rable de I’enquéte par panel SIPP de 1989 que pour la
période de janvier 1989.

Il importe avant tout de noter, dans le tableau 4, la
similitude entre les estimations calculées avec les diverses
méthodes de pondération a partir des données du SIPP de
1987. Les pourcentages estimatifs du tableau 4 sont en fait
présentés avec une précision de 2 décimales puisque la
présentation classique a une décimale ne laisserait souvent
voir aucune différence entre les valeurs obtenues. La
différence la plus importante s’observe dans le cas du
pourcentage de personnes détenant un emploi en janvier
1989, ou I’estimation utilisant le poids de ’enquéte SIPP
est de 62.7%, alors que celle obtenue a ’aide du poids de
la méthode logistique a taux de réponse mixtes est de
62.3%. Méme cette différence, qui est la plus grande
observée, est relativement petite, surtout si on songe que
Perreur-type estimée correspondante n’est que de 0.3%.

Lorsqu’on compare les estimations de 1’enquéte par
panel SIPP de 1987 aux estimations externes provenant
de I’enquéte par panel SIPP de 1989 ou d’autres sources,
certaines des différences observées sont plus grandes et
beaucoup plus importantes. Pour les examiner d’une
maniére plus détaillée, nous avons calculé les différences
normalisées entre les estimations des méthodes de rechange

et les estimations de référence. Les résultats de ces opéra-
tions sont présentés au tableau 5. On entend par différence
normalisée la différence entre les estimations des méthodes
de rechange et I’estimation externe, divisée par I’erreur-
type de la différence.

La portion supérieure du tableau 5 présente les diffé-
rences normalisée obtenues lorsque les données de I’enquéte
SIPP de 1989 sont utilisées pour produire 1’estimation
externe. Les différences normalisées pour la plupart des
estimations sont inférieures a 2.0 en valeur absolue, ce qui
signifie qu’elles peuvent étre entiérement attribuables a des
erreurs d’échantillonnage. Toutefois, les différences
normalisées dans le cas du pourcentage de chomeurs et du
taux de pauvreté sont supérieures 4 2.0 et donc hautement
significatives. Ainsi, les méthodes de rechange pour la
correction de la pondération ne permettent pas d’aligner
les estimations de ’enquéte de 1987 sur celles de ’enquéte
de 1989 pour toutes les caractéristiques examinées.

La portion inférieure du tableau 5 montre les différences
normalisées obtenues lorsque d’autres estimations repéres
sont utilisées. Ces différences normalisées sont générale-
ment grandes et, dans beaucoup de cas, trés grandes.
Seules quelques-unes sont inférieures a 2.0, et beaucoup
sont supérieures 3 10.0. Etant donné les différences
normalisées beaucoup plus petites notées dans la portion
supérieure du tableau 5 pour des statistiques similaires, il
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nous parait vraisemblable que des facteurs autres que le
biais de non-réponse du panel soient largement responsables
de I’ampleur de ces différences. Les différences normalisées
fondées sur ces sources de données principalement admi-
nistratives mettent peut-étre en lumiére certains problémes
importants liés a la qualité des données (des enquétes
SIPP, des sources de données de référence ou des deux),
mais elles nous sont de peu d’utilité pour I’évaluation de
I’efficacité des méthodes de correction du poids de non-
réponse dans la réduction du biais de non-réponse du panel.

5. DISCUSSION

On fait grand usage des poids de non-réponse afin de
compenser la non-réponse des unités dans les enquétes par
sondages. L’exigence fondamentale de cette forme de
pondération est la disponibilité des informations portant
sur une ou plusieurs variables auxiliaires, tant pour les
répondants que pour les non-répondants. Dans beaucoup
d’enquétes, ces informations ne sont disponibles que pour
un petit nombre de variables auxiliaires (p. ex., UPE et
strate a partir desquelles les unités ont été sélectionnées).
Dans de telles enquétes, les poids de non-réponse peuvent
souvent prendre la forme de corrections de pondérations
pour un ensemble de catégories, fondés sur la distribution
croisée des variables auxiliaires.

Il existe toutefois des enquétes dans lesquelles on peut
compter sur un grand nombre de variables auxiliaires aux
fins de la détermination possible de poids de non-réponse.
Cette situation survient souvent lorsqu’on utilise un
systéme de classement des dossiers administratifs en guise
de base de sondage de I’enquéte, I’ensemble des informa-
tions du systéme étant alors disponible pour la réalisation
des corrections du poids de non-réponse. Tel est le cas
également lorsque la collecte des données s’effectue en
deux phases ou plus (c’est-a-dire, une entrevue initiale de
présélection suivie d’une entrevue détaillée ou d’une forme
quelconque de collecte de données a une date ultérieure)
et lorsque les corrections du poids de non-réponse sont
nécessaires pour les phases ultérieures. Dans ce dernier cas,
les données des phases antérieures de collecte peuvent
servir 4 la correction de la non-réponse au cours des phases
ultérieures. C’est la méme situation dans le cas des enquétes
par panel lorsqu’il devient nécessaire de procéder a des
corrections pour la non-réponse au cours des vagues ulté-
rieures de I’enquéte, comme nous le décrivons dans le
présent article.

Lorsqu’on dispose d’un grand nombre de variables
auxiliaires pour chaque unité échantillonnée, deux choix
doivent &tre faits. Premiérement, il faut choisir les variables
auxiliaires a utiliser pour la correction. Deuxiémement il
faut choisir la méthode de correction.

Dans la présente étude, la méthode fondamentale
retenue pour le choix des variables auxiliaires a utiliser
pour la correction du poids de non-réponse a consisté a
déterminer la série de variables qui représentait de bons
prédicteurs de la non-réponse du panel. Compte tenu de
la gamme de variables auxiliaires disponibles, la premiére

étape consistait a déterminer et a éliminer les variables qui
n’étaient pas liées de prés au taux de non-réponse du panel.
Ensuite, des modeéles de régression logistique utilisant les
variables prédictives retenues a la présélection ont été
examinés afin de déterminer les séries de variables a retenir
aux fins de la correction de la pondération. Peu importe
que le nombre de variables auxiliaires soit réduit & une
taille raisonnable a I’aide de cette méthode ou d’une autre
(p. ex., en utilisant I’algorithme CHAID) cette réduction
risque d’étre une premiere étape nécessaire lorsqu’on
dispose d’un grand nombre de variables auxiliaires
possibles.

Aprés la sélection du sous-ensemble de variables auxi-
liaires a utiliser, on peut choisir entre diverses méthodes
pour la réalisation des corrections du poids de non-réponse.
Nous avons examiné les corrections fondées sur les modéles
de régression logistique, les modeles de recherches caté-
goriques et la méthode du quotient généralisée fondée sur
I’échantillon. Les poids finals découlant de ces méthodes
de correction montraient une trés étroite corrélation entre
eux et donnaient des estimations trés semblables. Aucune
des méthodes n’a produit des estimations meilleures que
les autres pour la réduction du biais.

Les corrélations étroites observées entre les poids finals
générés a I’aide des diverses méthodes de correction expé-
rimentées peuvent s’expliquer en partie par les similitudes
entre plusieurs de ces méthodes. Elles peuvent également
s’expliquer en partie par la pondération finale de la strati-
fication a posteriori qui a augmenté les corrélations entre
les poids. Elle peut finalement s’expliquer en partie par
I’absence d’effets d’interactions importants entre les
variables auxiliaires. S’il y avait des effets d’interactions
importants non inclus dans la modélisation logistique, on
pourrait s’attendre a des différences plus grandes entre
les poids obtenus par la méthode du quotient généralisée
et par la méthode de correction logistique des taux de
réponse prévus d’une part, et par la méthode CHAID, la
méthode de correction des taux de réponses mixtes et la
méthode de correction logistique en cellules groupées
d’autre part. Ainsi, la similitude des poids produits a ’aide
des diverses méthodes de pondération pour les données du
SIPP pourrait ne pas étre aussi importante en d’autres
circonstances.

Lorsqu’on utilise de nombreuses variables auxiliaires
pour ajuster les poids, il arrive souvent que les résultats
soient hautement variables, entrainant ainsi une sérieuse
perte de précision des estimations de ’enquéte. Ce probleme
ne s’est toutefois pas posé avec les méthodes que nous
avons évaluées. La variabilité des poids obtenue avec
I’ensemble des méthodes testées s’est avérée semblable,
compte tenu du fait que des précautions raisonnables
avaient été prises lors de la réalisation des corrections.

Meéme si les résultats empiriques ne laissent pas voir de
différences appréciables entre les estimations produites a
I’aide des diverses méthodes de pondération testées et celles
produites a I’aide des poids de ’enquéte par panel SIPP,
les corrélations entre les poids ajustés des méthodes de
rechange et celui de I’enquéte par panel SIPP se sont
avérées inférieures aux corrélations calculées entre les
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poids des diverses méthodes de rechange. Ce résultat laisse
conclure que le choix des variables auxiliaires est impor-
tant, et qu’il ’est probablement plus que le choix de la
méthode de pondération. Méme si les méthodes plus systé-
matiques utilisées dans la présente recherche pour le choix
des variables auxiliaires n’ont pas conduit a des amélio-
rations importantes par rapport aux méthodes courantes
des enquétes SIPP, un choix des variables auxiliaires fondé
sur I’analyse risque d’&tre plus productif dans d’autres
études.

Lorsqu’on dispose d’un nombre important de variables
aucxiliaires liées a la propension & répondre, il parait sage
d’en utiliser le plus grand nombre possible aux fins de la
correction de la non-réponse, en guise de sauvegarde pour
la correction du biais de non-réponse. Cette stratégie géné-
rale devrait toutefois &tre tempérée par une évaluation
soigneuse de la variation des poids obtenus, afin d’éviter
une trop grande perte de précision dans les estimations de
I’enquéte. En outre, il conviendrait de tenir compte de la
facilité de mise en vigueur des méthodes de pondération.
Si, comme c’est le cas dans la présente étude, les méthodes
de pondération de rechange donnent des poids et des esti-
mations trés semblables, on jugera peut-étre préférable de
choisir la plus simple.
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